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RESUMO: Este artigo visa a apresentar uma reflexdo sobre a importancia da Linguistica de
Corpus (LC) como aporte metodoldgico para a selegao lexical do corpus oral do Projeto de
Assentamento Sao Francisco, com o auxilio do programa computacional Sketch Engine.
Nesse viés, destaca-se a LC como uma metodologia que possibilita a analise de dados da
lingua de forma probabilistica e que permite analisar padroées ou tendéncias de um
fendbmeno linguistico. Além disso, esta ligada a criagdo de corpora eletrbnicos e a utilizagao
de softwares de analise para a leitura de corpus oral ou escrito. O Sketch Engine, por
exemplo, permite a comparacao entre um corpus de estudo e um corpus de referéncia, de
modo a destacar as palavras-chave por meio da analise de frequéncias em diferentes
contextos. Ressalta-se, portanto, a proposta metodolégica de constituicdo de um corpus oral
e o0 processamento de dados para futuras analises de cunho lexical, que visam explorar
dados linguisticos de uma lingua, especialmente em contextos especificos de pesquisa
linguistica.

PALAVRAS-CHAVE: linguistica de corpus; sketch engine; 1éxico.

ABSTRACT: This article aims to present a reflection on the importance of Corpus Linguistics
(LC) as a methodological contribution for the lexical selection of the oral corpus of PA Sao
Francisco, with the help of the computer program Sketch Engine. In this sense, LC is
highlighted as a methodology that enables the analysis of language data in a probabilistic
way and that allows analyzing patterns or trends in linguistic phenomen. Furthermore, it is
linked to the creation of electronic corpora and the use of analysis software for reading both
oral and written corpora. For example, Sketch Engine allows the comparison between a
corpus of study and a reference corpus in order to highlight keywords through frequency
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analysis in different contexts. Thus, the methodological proposal of constructing an oral
corpus and processing this data for future lexical analyses aimed at exploring linguistic data
in a language, especially in specific linguistic research contexts.

KEYWORDS: corpus linguistics; sketch engine; lexicon.

RESUMEN: Este articulo tiene como objetivo presentar una reflexion sobre la importancia de
la Linguistica de Corpus (LC) como contribucién metodoldgica para la seleccion léxica del
corpus oral de la PA Sao Francisco, con la ayuda del programa informatico Sketch Engine. En
este sentido, LC destaca como una metodologia que posibilita el analisis de datos lingiiisticos
de forma probabilistica y que permite analizar patrones o tendencias en un fendmeno
linguistico. Ademas, esta vinculado a la creacion de corpus electrénicos y al uso de software
de analisis para leer corpus orales o escritos. Sketch Engine, por ejemplo, permite comparar
entre un corpus de estudio y un corpus de referencia, para resaltar palabras clave mediante
analisis de frecuencia en diferentes contextos. De esta manera, se destaca la propuesta
metodoldgica de constituir un corpus oral y procesar estos datos para futuros analisis |éxicos
que tengan como objetivo explorar datos linglisticos de una lengua, especialmente en
contextos especificos de investigacion linguistica.

PALABRAS CLAVE: linguistica de corpus; sketch engine; Iéxico.

Introducao

A Linguistica de Corpus (doravante LC) € compreendida, neste estudo, como
uma abordagem tedrico-metodoldgica de investigagado linguistica sobre o uso da
lingua que possibilita fazer descricbes e generalizagbes de uma lingua de uma
forma empirica, por meio de programas computacionais. Segundo Sardinha (2004),
a LC pode auxiliar nos estudos da lexicogramatica, Iéxico de forma probabilistica,
ou seja, verificando as regularidades e padronizacbées que podem indicar
caracteristicas de uma determinada lingua.

Essa metodologia também orienta os passos para a constituicdo de um
corpus/corpora oral ou escrito, a partir de um conjunto de textos escritos ou
transcrigdes orais, em formato eletronico. Segundo McEnery e Hardie (2012), a LC
possui o potencial de fornecer informacbdes sobre os fendémenos linguisticos
presentes na linguagem escrita e oral, mas, também, permite visualizar com que
frequéncia eles ocorrem, tornando-se uma ferramenta importante para a analise do
que é possivel ou do que é provavel em uma lingua.

O corpus de analise geralmente apresenta duas maneiras de mostrar os
resultados, sendo: a concordancia ou a frequéncia. De acordo com Lindquist e

Levin (2009), a concordéncia é uma lista de todos os contextos em que uma
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palavra ocorre, tornando-se um material para pesquisadores extrairem informacgdes
lexicais ou de outros niveis da lingua. A frequéncia, também, é um fator importante
para verificar a regularizacdo de fendmenos linguisticos que pode estar presente no
corpus, sendo facilmente obtida por meio de programas computacionais. Esses
processos permitem a descricdo e a identificacdo das diferencas de géneros,
variedades geogréficas, lingua falada ou escrita, bem como textos de diferentes
periodos de tempo.

E importante ressaltar que a LC ndo se restringe & observacdo de como os
falantes utilizam a lingua no ato comunicativo, mas também oferece possibilidades
para compreender e descrever os usos da lingua. Nesse contexto, a constituicdo
de um corpus/corpora, associada ao processamento computacional, surge como
um processo essencial para a realizagao dessa tarefa. Conforme destaca Fillmore
(1992), embora n&o exista um corpus que contenha todas as informagdes de uma
lingua, cada corpus tem o potencial de revelar aspectos linguisticos relevantes
sobre uma dada lingua. Dessa forma, consideramos o Projeto de Assentamento
Sao Francisco (doravante PA Sao Francisco) para a constituicdo de um corpus de
estudo, de modo a compreender como os dados s&o tratados e processados pelos
programas computacionais, com o aporte da LC.

Sendo assim, este texto apresentara como o programa Sketch Engine e suas
ferramentas desempenham um papel importante no processamento e organizagao
desses dados, principalmente quando se trata de um corpus oral. Contudo, ele ndo
determina por si s6 a analise da realidade linguistica dos sujeitos. Em outras
palavras, a interpretacdo e a atribuicdo de significado aos dados processados
dependem do pesquisador, pois € ele que envolvera as perspectivas teoricas e

abordagens especificas para analisar os dados processados pelo programa.

Os fundamentos tedérico-metodolégicos da Linguistica de Corpus

A Linguistica de corpus (LC) se ocupa da coleta e exploragao de corpora ou
de um conjunto de dados linguisticos que foram coletados de forma criteriosa com o

propdsito de servir para analise de uma lingua ou variedade linguistica. Esse
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processo de pesquisa sobre a lingua também envolve o uso de softwares
computacionais (Sardinha, 2000).

Segundo Sardinha (2004), muitos pesquisadores, em boa parte do século XX,
se dedicaram a descricdo da lingua por meio de corpora. Entretanto, neste periodo,
0s corpora nao eram publicados no formato eletrénico, mas, sim, coletados e
analisados manualmente. Destaca-se como corpus nao eletrénico, o Survey of
English Usage (SEU)?, compilado por Randolf Quirk e sua equipe, a partir de 1959.

O SEU serviu de base para a constituicdo do primeiro corpus linguistico
eletrénico, denominado de corpus Brown. Esse corpus foi langado em 1964 com a
quantidade de 1 milhdo de palavras, sendo que a sua posi¢cao de destaque nao se
deu somente por essa caracteristica, mas também pela época em que gastar tempo
e recursos financeiros para a coleta de registros era visto com incredulidade e
hostilidade (Sardinha, 2004). De fato, realizar a coleta de dados linguisticos e,
posteriormente, acopla-los em um banco de dados requer tempo, recursos
financeiros e humanos, além de conhecimentos acerca dos programas que
permitem a leitura e o processamento dos dados coletados.

Por essa razdo, ndo ha como falar de corpus eletrbnico sem considerar a
invencao dos computadores e o desenvolvimento tecnoldgico que possibilitam o
acesso, compartilhamento, processamento e analise de corpora.
Consequentemente, permite-se a criagdo e a manutengao de corpora cada vez
maiores em numero de palavras, visto que a LC também se vincula e esta
condicionada a tecnologia.

Nesse sentido, compreende-se que um corpus se constitui, segundo Sardinha
(2004, p. 18), “como um conjunto de dados linguisticos (pertencentes ao uso oral ou
escrito da lingua, ou ambos), de maneira que sejam representativos da totalidade do
uso linguistico ou que propiciem resultados varios e uteis para a descrigdo e
analise”. Um corpus deve ser planejado e concretizado seguindo alguns critérios,
sendo eles: i) a origem, os dados devem ser auténticos; ii) o propésito, o corpus

deve ter a finalidade de ser um objeto de estudo linguistico?; iii) a composigéo, o

2 Entende-se que o corpus ndo deve ser apenas um repositorio aleatério de dados linguisticos, mas
deve ser criado com a intencao de ser examinado e analisado sob o viés linguistico. E uma forma de
investigar e compreender aspectos especificos da lingua, como, por exemplo, padrdes sintaticos,

Entretextos, Londrina, v. 24, n. 1. p. 106-130, 2024

Licenca CC BY 4.0

109


https://creativecommons.org/licenses/by/4.0/deed.pt_BR

SANTOS, A. M.; SEABRA, M. C. T. C.
Linguistica de Corpus e Sketch Engine: a selecao lexical do Projeto de Assentamento Sdo Francisco

contetido do corpus deve ser criteriosamente escolhido?; iv) a formatagdo, os dados
do corpus devem ser legiveis em computador (formato. txt); v) a representatividade,
o corpus deve ser representativo de uma lingua ou variedade; vi) a extensao, o
corpus deve ser vasto para ser representativo.

Cabe destacar que a representatividade, neste texto, ndo é compreendida em
termos de um corpus que possui uma grande quantidade de palavras de uma
determinada lingua ou variedade, mas, sim, como um corpus em que conste 0 maior
namero possivel de acepgdes de cada forma. Por exemplo, a forma como pode
significar uma preposi¢cdo ou a primeira pessoa do singular do verbo comer no
presente do indicativo. Deve-se, portanto, verificar quais formas estdo presentes no
corpus e como isso contribui para o estudo e conhecimento da lingua.

Nesse caso, € possivel estudar a lingua de forma probabilistica e verificar as
regularidades e padronizagdes que podem indicar as caracteristicas de uma
determinada variedade. Além disso, € necessario que o pesquisador tenha
conhecimento acerca das ferramentas eletrbnicas e de como utiliza-las para o
processo de analise dos fenbmenos apresentados no corpus. Contudo, vale
ressaltar que dominar as ferramentas eletronicas, ndo é suficiente. E fundamental
gue o pesquisador também apresente um conhecimento linguistico significativo, para
poder delimitar os caminhos tedrico-metodologicos de leitura e analise, visto que ter
acesso aos dados € pouco eficaz se nao houver a habilidade de interpreta-los,
conforme o objetivo da pesquisa.

Segundo Davies (2015), alguns dos fendmenos que podem ser estudados em
um corpus envolvem o nivel lexical (frequéncia e distribuicdo de palavras especificas
ou frases, lista de todas as palavras comuns na lingua ou género), morfolégico
(processos envolvendo a formacdo de palavras), padrdes fraseologicos
(preferéncias de colocagdo para palavras especificas), semantico (por exemplo,
semelhanga entre palavras, tragos semanticos opostos e polissemia). Essas

possibilidades podem produzir insights para a compreensao de como a lingua €&

variagdes linguisticas e fendmenos lexicais.

3 Este critério envolve a naturalidade e autenticidade do corpus. Por isso, a selecdo dos textos, ou
dados do corpus, deve ser feita de acordo com critérios especificos, como a inclusao de fatores de
género textual, periodo de texto e contexto social, 0 que garantira que o corpus atenda aos objetivos
especificos de uma dada pesquisa.
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utilizada por seus usuarios.

Assim, se o pesquisador optar por coletar dados e construir o seu proprio
corpus, ele deve considerar alguns pontos. No caso do corpus escrito, Rayson
(2015) afirma que ao compilad-lo € necessario considerar o material impresso,
digitalizar materiais antigos ou escritos a mao, converter para o formato. txt; utilizar,
quando necessario, ferramentas que coletam dados como o BootCat, WebBooCat e
Sketch Engine. Para o corpus oral, deve-se observar: i) as gravagdes devem ter alta
qualidade; ii) utilizacao de software de transcricéo e edi¢gao, como o VoiceWalker; iii)
utilizagdo de softwares em analise e sintese da fala, como o PRAAT; iv) alinhamento
de audio e video.

Pela perspectiva metodolégica da LC, € possivel considerar tanto a
modalidade escrita quanto a modalidade oral da lingua, para constituir diferentes
corpora e descobrir novas formas de analisar e estudar os fenbmenos da lingua.
Estudos recentes de Sardinha et al. (2022), apontam a modalidade visual na
vertente da Analise Multidimensional Imagética (AMDI) para analisar imagens
presentes em tweets, com base na LC. Isso contribui para a andlise dos eventos
comunicativos realizados por texto-imagens, ou seja, um novo caminho que vai além
dos textos orais e escritos. Sendo assim, a elaboragcdo de um corpus envolve a
escolha inicial de uma modalidade da lingua, e, posteriormente, o prosseguimento
com as investigagdes acerca da lingua (Biber, 1993).

Sardinha (2000, p. 341) explica que o corpus apresenta duas finalidades,
sendo elas: um corpus de estudo e um corpus de referéncia. O primeiro se refere ao
corpus que se pretende descrever, ou seja, a colegao de textos que o pesquisador
esta investigando de forma especifica. Os critérios e as fontes de coleta de dados,
por exemplo, s&o selecionados para atender aos objetivos da pesquisa, sendo que,
por meio desse corpus de estudo, identificam-se os padrdes linguisticos, n&o
somente tendéncias de uma lingua, ou uma variedade linguistica. Enquanto o
segundo é usado para fins de contraste com o corpus de estudo. Isso ocorre porque
o corpus de referéncia possui uma colegcao maior de textos e contempla diferentes

géneros ou registros, estilos e fontes* da diversidade de uma lingua.

4 Significa que o corpus de referéncia € composto por uma grande quantidade de textos provenientes
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Frequentemente, é utilizado para estabelecer comparacdes entre o contexto mais
geral da lingua e o contexto mais especifico da lingua (corpus de estudo) que esta
sendo estudado.

Entende-se que ambos sao ferramentas disponibilizadas pela LC para
entender como a lingua é usada pelos falantes e como os padrdes linguisticos
podem variar de acordo com os contextos de producido. Assim, retoma-se ao corpus
oral, que permite a reflexdo sobre como o falante utiliza a lingua em seu cotidiano,
considerando as situagdes auténticas de comunicagdo. Destaca-se que textos
escritos também apresentam esta caracteristica, pois € produzido por falantes que
desejam transmitir informagdes em contextos especificos.

Segundo Biber (1998), ha uma correlagdo entre caracteristicas linguisticas e
os contextos de uso da lingua devido aos conjuntos de tragos linguisticos que
variam sistematicamente a partir desses dois fatores, concluindo que a variagédo nao
€ aleatdria, mas padronizada conforme a evidéncia de recorréncia dos fenbmenos a

serem analisados. Em outras palavras:

A linguagem forma padrbes que apresentam regularidade (se mostram
estaveis em momentos distintos, isto é, tem frequéncia comparavel em
corpora distintos) e variagédo sistematica (correlacionam-se com variedades
textuais, genéricas, dialetais, etc). Exemplos notaveis da descricdo da
linguagem por meio da indugdo de padrdes recorrentes sdo a gramatica de
verbos (Francis, G. e Hunston, 1996) e de substantivos e adjetivos (Francis,
G. e Hunston, 1998) langadas pelo projeto COBUILD, nas quais se descreve
exaustivamente todos os padrbes lexicais existentes na lingua inglesa
(Sardinha, 2000, p. 351).

Nesse sentido, as possibilidades de uso da lingua apresentadas pelo falante
incorporam as probabilidades de ocorréncia de tragos linguisticos, que podem
auxiliar na compreensao das estruturas linguisticas a partir da observagado dos
dados coletados. Assim, € importante considerar um corpus oral como uma fonte de
informagéo, de registro natural na lingua e de verificagdo das frequéncias de
ocorréncia, pois podem atestar realidades ndo somente linguisticas, mas também
realidades demograficas, culturais e sociais.

Dessa forma, a préxima seg¢ao explica como o corpus de estudo foi utilizado

de diversas fontes, isto é, se refere as origens dos textos, que podem incluir textos literarios e
conversagdes cotidianas, entre outros contextos de produgao de linguagem.
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nesta pesquisa e como se deu o processo de extragao das palavras-chave do Iéxico
dos falantes do PA S&o Francisco, na tentativa de empreender analises para o
conhecimento de uma realidade que envolve diferentes sujeitos (oriundos de
diversas regides brasileiras) e de ampliagdo do conhecimento da lingua, a partir da

descricdo de uma variedade ainda nao descrita.

A constituicao do corpus oral do PA Sao Francisco

O corpus oral do PA Sao Francisco foi elaborado e coletado pelas autoras nos
anos de 2020 e 2021° com a finalidade de realizar a descricdo do léxico dessa
comunidade localizada no sul do estado do Amazonas e de proporcionar uma fonte
de referéncia para outras pesquisas no contexto amazonico. A constru¢ao do corpus
se deu por meio de entrevistas com os assentados em suas residéncias, totalizando
13 sujeitos-agentes. O Quadro 1 mostra a organizagdo dos metadados® em género,

faixa etaria e tempo de gravacgao individual e total.

5 A pesquisa foi submetida e aprovada pelo Comité de Etica da Plataforma Brasil, sob o CAAE:
43158021.9.0000.5149.

5 Os metadados sao variaveis independentes (fatores extralinguisticos) que ajudam na explicagao da
variagao.
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Quadro 1 — Os sujeitos-agentes do corpus oral do PA Sao Francisco

Faixa etaria 18 a 35 anos’

Numero da entrevista 01 02 05 11
Género M M M M
Idade 35 27 18 24
Duracédo da entrevista 46:56 20:36 26:38 29:17
Duracéo total das entrevistas 2 horas, 03 minutos e 45 segundos

Faixa etaria 36 a 55 anos

Ndmero da entrevista 03 09 12 13
Género F M M F
Idade 41 46 50 42
Duracao da entrevista 60:00 25:39 35:19 46:26
Duracéo total das entrevistas 2 horas, 47 minutos e 04 segundos

Faixa etaria 56 em diante

Numero da entrevista 04 06 07 08 10
Género F M F M M
Idade 61 67 62 64 58
Duracao da entrevista 44:09 56:39 35:54 56:41 39:40
Duracao total das entrevistas 3 horas, 53 minutos e 03 segundos

Fonte: Elaborado pelas autoras.

A opgéao por essas faixas etarias se deu pelo registro de fala de diferentes
geragbes e de como cada informante utiliza o Iéxico em diferentes contextualizagbes
tematicas. Nesse viés, percebemos que as diferentes faixas etarias proporcionaram
tempos de gravacao distintas, pois, os mais jovens apresentaram uma fala mais
sucinta, sendo finalizadas em menos de 30 minutos, enquanto os mais velhos eram
mais detalhistas, atingindo o tempo de até 60 minutos de gravagéo.

Outro aspecto importante a ser ressaltado é a caracteristica individual de cada
entrevistado, sendo que, para conhecer um pouco mais sobre os sujeitos-agentes,

foi organizado o Quadro 2, com o informativo sobre o perfil de cada um.

7 O eixo diagenérico foi considerado durante a coleta de dados e a auséncia de sujeitos-agentes
femininos nesta faixa etaria de 18 a 35 anos também foi observada. No entanto, um dos fatores que
contribuiu para essa lacuna foi o dificil acesso as casas dos entrevistados, visto que € uma area de
assentamento de reforma agraria e as estradas nao séo asfaltadas.
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Quadro 2 — Perfil dos sujeitos-agentes

CODIGO DA | ESTADO OCUPAGAO ESCOLARIDADE TEMPO DE
ENTREVISTA DE RESIDENCIA
ORIGEM NO PA
01HM35 RO Servicos gerais/agricultor | Ensino fundamental | 10 anos
02JM27 RO Agricultor Ensino Médio 5% meses
03LF41 Pl Agricultora Ensino fundamental | 5 anos
04MF61 SP Doceira Analfabeta 12 anos
05AM18 RO Estudante Ensino médio 9 anos
06SM67 PE Aposentado/ Ensino fundamental | 16 anos
agricultor
07JF62 MT Dona de casa Ensino fundamental | 19 anos
08JM64 MS Lavrador Ensino fundamental | 13 anos
09GM46 MT Lavrador Ensino fundamental | 11 anos
10PM58 ES Agricultor Ensino fundamental | 24 anos
11PM24 MA Faz tudo Ensino médio 3 anos
incompleto
12JM50 SC Agricultor Ensino fundamental | 20 anos
13SF42 RO Agricultora Ensino médio 3 anos
tecnoldgico

Fonte: Elaborado pelas autoras.

O cddigo da entrevista serviu para a identificacdo e a localizagao dos excertos
extraidos das entrevistas dos assentados e para preservar a identidade dos
participantes da pesquisa. A estruturagdo que gerou cada codigo de entrevista
envolveu a seguinte padronizagdo: 1) numero da entrevista, considerando a ordem
em que cada assentado foi entrevistado; 2) inicial dos nomes dos assentados; 3)
género; e 4) faixa etaria.

A identificacdo do estado de origem colabora para a compreensdo da
heterogeneidade linguistica e também sociocultural dos entrevistados em um espaco
territorial e geografico situado no estado do Amazonas, do qual muito se fala, mas
que ainda é pouco conhecido. A ocupagdo indica o trabalho realizado por cada
entrevistado, sendo a maioria envolvido com a agricultura. O nivel de escolaridade
mostra o grau de instrugdo formal de cada participante da pesquisa, dando destaque
para o Ensino Fundamental I. Por fim, o tempo de residéncia no assentamento
contribui para a interpretagdo dos dados para o processo de criagao, infraestrutura,

vivéncias e dificuldades encontradas no PA Sao Francisco.

8 Ressaltamos que, por um lado, o periodo de 5 meses pode ser considerado relativamente curto para
se obter uma representagdo completa e estavel do PA Sao Francisco. Por outro lado, consideramos
este tempo porque foi possivel captar uma gama significativa de expressdes linguisticas,
especialmente no que se refere a variagao linguistica.
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Apos as informagdes do perfil dos sujeitos-agentes, o proximo ponto foi a
elaboracdo do roteiro de entrevista com as questdes direcionadas e néao
direcionadas. O roteiro foi constituido com base no Questionario Seméantico-Lexical
(QSL), desenvolvido pelo Projeto Atlas Linguistico do Brasil (ALiB), e os
questionarios de Corréa (1980), Cruz (2004), Azevedo (2013) e Batista (2019).
Sendo assim, a sua estrutura foi formada por 85 questdes, distribuidas em 8 campos
semanticos.

Os campos semanticos foram selecionados a partir de uma analise dos
campos semanticos apresentados no QSL do ALiB e no QSL de Cruz (2004). Ambos

apresentaram questdes sobre o Iéxico, conforme o Quadro 3.

Quadro 3 — Campos semanticos

ALiB Cruz (2004)
a) Acidentes geograficos 1) Meio fisico
b) Fendmenos atmosféricos a) a terra e rios
c) Astros e tempo b) fendmenos atmosféricos
d) Atividades agropastoris Il) Meio biético
e) Fauna a) fauna
f) Corpo humano b) flora
g) Ciclos da vida lll) Meio antrépico
h) Convivio e comportamento social a) o homem
i) Religido e crengas b) atividades de produgao
j) Jogos e diversdes infantis i) agricultura (roga, cultivo da juta, cultivo da mandioca)
k) Habitacdo ii) caca e pesca
[) Alimentagao e cozinha iii) meios de transporte fluvial
m) Vestuario e acessorios
n) Vida urbana

Fonte: Elaborado pelas autoras.

Dentre os campos semanticos encontrados no ALiB, foram selecionados:
fauna, convivio e comportamento social, religidao e crengas, jogos e diversdes
infantis, com o objetivo de constituir campos semanticos mais gerais que possibilitam
o conhecimento sobre o sujeito/informante, isto €, utilizados em outras pesquisas
semantico-lexicais®, independente dos estados brasileiros. Com relagido aos campos

semanticos de Cruz (2004), eles foram a base para a criacdo especifica de outros

% Exemplos de pesquisa s&o: “Tabus Linguisticos nas capitais do Brasil: um estudo baseado em
dados Geossociolinguisticos”, de Benke (2012); “A variagédo lexical no campo semantico vestuarios
e acessorios: um estudo a partir dos dados do Projeto ALiB, de Paim (2019) e “Os verbos botar e
colocar no estado do Maranhdo em dados do ALib: uma pesquisa variacionista, de Lavor, Araujo e
Pereira (2020).
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campos semanticos, a partir do conhecimento da pesquisadora sobre o PA Sao
Francisco, como, por exemplo, os campos de assentamento, saude, trabalho e
meios de transporte, que abarcam o meio fisico, meio biético e meio antrépico, ao se
pensar no contexto amazonico.

Assim, o0s campos semanticos selecionados e criados foram: 1)
assentamento; 2) saude; 3) convivio e comportamento social; 4) trabalho; 5) meios
de transporte; 6) fauna; 7) religiao e crengas; 8) jogos e diversdes. Nas entrevistas
0s sujeitos-agentes responderam, por um lado, as questdes direcionadas sobre os
campos semanticos, por outro, questdes nao direcionadas para que, no momento de
comunicagao, houvesse uma interagdo mais natural e o informante ficasse mais a
vontade para falar ou narrar fatos e experiéncias pessoais, de modo a nao se
monitorarem.

Posteriormente a realizagcdo das entrevistas, foram realizadas as transcri¢coes
para a formacéo do corpus de estudo. As normas de transcricdo seguiram o modelo
adotado no Projeto Filologia — “Pelas Trilhas de Minas: As Bandeiras e a Lingua das
Gerais'” (2003-2006). Com as entrevistas transcritas, constituiu-se um conjunto de
dados em formato eletrénico, o que permitiu a leitura por computador. Ressalta-se
que o processo de transcrigdo também envolveu o programa Praat' para a analise
de voz, indicando a composigao das unidades lexicais.

ApOs essa etapa, as transcricbes foram salvas em formato.txt para a insergcao
no programa Sketch Engine, permitindo a leitura, processamento e analise dos
dados. Conforme a caracterizagdo proposta por Sardinha (2004), o corpus oral do
PA Sao Francisco possui o nimero total de 53.941 tokens’? e pode ser classificado
como um corpus pequeno. O Quadro 4 apresenta, em dados numéricos, a extensao
do corpus de estudo, considerando somente os sujeitos-agentes e outro constituido

pela pesquisadora e os sujeitos-agentes.

' FAPEMIG — SHAB844/02, coordenado pela Prof.2 Dr.2 Maria Antonieta Amarante de Mendonga
Cohen.

" O Praat permite analisar caracteristicas acuUsticas do som, como o tom da voz, intensidade
(volume), duracao e formantes. Essas analises sao Uteis para estudar aspectos da producgio da fala,
como entonacgao, énfase e padrdes de vogais e consoantes.

2. Um token é caracterizado pelo numero de itens identificados no corpus. Em outras palavras, é o
numero de ocorréncias de uma palavra presente no corpus.
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Quadro 4 — Extensao do corpus de estudo

Corpus de estudo Total de palavras (tokens)
Sujeitos-agentes 53.941
Pesquisadora e sujeitos-agentes 78.591

Fonte: Elaborado pelas autoras.

Além da extensdo e das informagdes sobre os sujeitos-agentes, o corpus
possui as seguintes caracteristicas: i) apresenta um conteudo regional dialetal dos
falantes do PA S&o Francisco oriundos de outros estados brasileiros, como
Rondénia, Piaui, Sdo Paulo, Pernambuco, Mato Grosso, Mato Grosso do Sul,
Espirito Santo, Maranhao e Santa Catarina; e ii) tem a finalidade de ser um corpus
de estudo, visto que apresenta uma parte da variedade linguistica presente no
contexto amazdnico.

Este corpus pode ser representativo devido a diversidade geografica dos
sujeitos-agentes, pois reflete o encontro da diversidade cultural e linguistica presente
na regido amazonica. Os entrevistados, com base em sua vivéncia no PA Sé&o
Francisco, realizam comparagdes entre os seus respectivos estados de origem e as
caracteristicas especificas observadas no projeto de assentamento. Isso reflete
elementos importantes de suas experiéncias de vida na Amazbnia e também
possibilitam uma analise mais aprofundada da linguagem usada pelos
sujeitos-agentes.

Apesar de ser classificado como um corpus pequeno (Sardinha, 2004), ele
ainda oferece uma quantidade significativa de dados, sendo essa extensao
suficiente para permitir analises linguisticas relevantes, como a selegédo lexical
realizada com o auxilio do programa Sketch Engine. O uso desse programa
possibilita a compreensao ndo apenas do conteudo das entrevistas, mas também
das nuances e padrdes linguisticos presentes no corpus, permitindo uma melhor
exploracéo da variedade da lingua apresentada na regido amazénica.

Portanto, considerando essas caracteristicas, o corpus oral do PA Séao
Francisco pode ser considerado representativo do contexto amazénico, pois ndo se
limita apenas a sele¢ao de elementos linguisticos da lingua, como também oferece
insights sobre a cultura e experiéncias dos sujeitos-agentes neste contexto. A partir

disso, foi possivel observar as padronizagbes e/ou regularidades para indicar as
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caracteristicas desses sujeitos-agentes e também do PA S&o Francisco.

Sketch Engine: o processo de sele¢ao lexical do corpus oral do PA

Sao Francisco

A escolha pelo programa Sketch Engine™ no processo de analise do corpus
oral do PA Séao Francisco se justifica pela sua eficacia em explorar e compreender
particularidades linguisticas presentes nos dados coletados. Isso significa que o
programa € capaz de reconhecer unidades lexicais e contextualiza-las no corpus,
permitindo uma analise sobre as palavras utilizadas, seus significados e como sao
empregadas em diferentes contextos tematicos pelos sujeitos-agentes da pesquisa.

Para isso, o programa oferece ferramentas para a exploragdo de padrdes
linguisticos e - quando se relaciona com critérios de analise estipulados pelo
pesquisador, como, por exemplo, a faixa etaria - pode-se compreender como certas
palavras ou expressdes sao utilizadas, ou seja, sera possivel identificar as
diferengas no vocabulario, observar os neologismos, girias, empréstimos linguisticos
e mudangas no significado das palavras. Ele também facilita a manipulagéo e a
analise dos dados transcritos, permitindo a leitura e processamento adequado para
a identificacdo de unidades lexicais relevantes. Além disso, permite ao pesquisador
criar o seu proprio corpus de estudo e, posteriormente, compara-lo a outros corpora,
que sao disponibilizados pelo Sketch Engine.

Pensando nas funcionalidades do programa, optamos por mostrar como se
faz a comparacao entre um corpus de estudo e um corpus de referéncia, para fins
de analise linguistica. O primeiro refere-se ao corpus oral do PA Sao Francisco,
constituido por meio de narrativas dos sujeitos-agentes; enquanto o segundo é o
Portugués Web 2011 (pt TenTen11), adotado para fins de comparacao e extracédo de
palavras-chave do corpus de estudo.

O corpus de referéncia selecionado estad disponivel no programa Sketch

¥ https://www.sketchengine.eu/. Segundo as informagdes encontradas no site, o Sketch Engine é um
dos programas que permite analisar e explorar corpora de textos auténticos das linguas e ha 600
corpora prontos para serem utilizados em mais de 90 idiomas, fornecendo uma amostra
representativa de uma lingua (Sketch Engine, [2023]).
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Engine. E um corpus de lingua portuguesa constituido por textos recolhidos na
internet e apresenta quase 4 bilhdes de palavras (fokens), com as variedades
linguisticas do portugués europeu e do portugués brasileiro. Comparar os corpora foi
uma abordagem pensada para verificar se, de fato, o processamento dos dados e a
selecdo das unidades lexicais realizada pelo programa podem destacar as
particularidades, semelhancas e/ou diferencas de um corpus de estudo,
considerando, nesse caso, a lingua portuguesa e as variagdes linguisticas regionais
(diferengas vocabulares, fonéticas, sintaticas e semanticas). Essa analise
comparativa também pode revelar as influéncias culturais e historicas nas formas de
expressao linguistica de ambos os contextos, visando compreender como a histéria
e a cultura se relacionam com a lingua.

Ademais, a comparagao pode identificar os padrbes lexicais e semanticos
particulares do corpus oral do PA Sao Francisco, fornecendo uma compreensao
aprofundada das palavras e expressdes utilizadas em diferentes contextos culturais.
Comparar o corpus de estudo com um corpus de referéncia mais amplo, como o
Portugués Web TenTen11, pode ajudar a validar os resultados obtidos no corpus de
estudo. Isso contribui para evitar generalizagbes inadequadas, ou seja, ndo se
considera somente a subjetividade do pesquisador, mas também um processamento
de dados pelo viés estatistico, proporcionando uma base mais solida para as
consideragdes sobre a variedade da lingua apresentada no contexto amazénico.

Como resultado, foram selecionadas 1.000 palavras individuais (single-words)
e 1.000 palavras agrupadas (multi-words terms), totalizando 2.000 mil palavras.
Nesse processo foi possivel verificar as unidades lexicais mais frequentes e menos
frequentes do corpus, possibilitando a organizagao dos campos lexicais. Contudo, a
comparagao entre os corpora apresentou um numero significativo de palavras a
serem analisadas, por isso, buscamos as classes gramaticais mais abrangentes do
corpus. Nesse caso, os substantivos, verbos e adjetivos, que totalizaram 351
unidades lexicais distribuidas entre as trés classes.

A aplicagcdo e o funcionamento das ferramentas utilizadas durante o
processo de anadlise do corpus de estudo no Sketch Engine foram: Concordance,

Wordlist e Keywords (Figura 1).
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Figura 1 — Pagina inicial do Sketch Engine

DASHBOARD | raséo rrancisco_z022 o ® | &
PA SAO FRANCISCO_2022 RECENTLY USED CORPORA
Word Sketch @ Word Sketch Difference PASAO Portuguese YT |
Callocations and word combinations ©  Compare collocations of two words FRANCISCO_2022
Portuguese Web 2018 P I, —
(ptTenTon16) CUCED TR |
e = Thesaurus =,z Concordance
= Synonyms and similar words == Examples of use in context Portuguese Web 2011 Portuguese 3805382 719 1
(ptTenTen11) 9 s W
=e= Parallel Concordance = Wordlist bt
=e3 Translation search l— Fraquency list

= N-grams - Keywords
N yiiiivord expressions (Miwes) 8= Terminology extraction
i s
Trends .’ Text type analysis 2023
Diachronic analysls, neologisms | Statistics of the whole corpus . ) .
Electronic Lexicography in the 21st Century
Brno, Czech Republic, 27-29 June 2023
4 OneClick Dictionary sAg— Bilingual terms
Automatic dictionary drafting Bilingual terminclogy extraction

Fonte: Tela do Programa Sketch Engine.

A ferramenta Concordance, de forma geral, permite encontrar exemplos de
uso no contexto, ou seja, € usada para encontrar exemplos de uma palavra em
particular junto ao contexto em que ela aparece. Enquanto a Keywords permite a
localizagdo de palavras-chave que ocorrem com maior ou menor frequéncia dentro
do corpus de estudo, o que permite definir ou compreender o tema principal do
corpus. Por fim, a Wordlist é utilizada para gerar uma lista de frequéncias das
palavras, junto aos percentuais.

Das trés ferramentas, a Wordlist foi a primeira a ser utilizada, tendo em vista
que a partir da listagem geral de palavras e suas respectivas frequéncias, seria
possivel manipular melhor as outras duas. A ordem das informagdes aparece da
seguinte forma: palavra (Word), frequéncia (frequency) e DOCF, em que mostra
quantos documentos diferentes contém o item. Além disso, a lista € organizada por

ordem de frequéncia e nao por ordem alfabética, conforme a Figura 2.
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Figura 2 — Amostra da lista por frequéncia
WO RDLIST PA_Sde Francisco_informantes

word
Word Frequency * Word Frequency * +
8,101 e de 1,084 e
2,655 e ne 1,048  ---
inf 2646 e o 1,036
2289 e / 937 e
é 2,026 «e- ai 891 e
que 1,766 == e 853 e
a 1,522 eee tem T74 e
eu 1,466 == aqui B25 e
? 1,250 e gente 609  ses
néo 1,114 e num 598 .

Fonte: Tela do programa Sketch Engine.

Um ponto observado durante a geragao da lista de palavras € de que quando
se considera somente o corpus de estudo, a opcédo de listagem é apresentada
individualmente como single-words. Por outro lado, quando se faz a comparagao
entre o corpus de estudo e o corpus de referéncia, a lista € apresentada tanto como
single-words quanto em multi-words terms (agrupada a duas ou mais palavras),

conforme as Figuras 3 e 4.

Figura 3 — Lista de palavras individuais (Single-words)
(WO RDS PA_S&do Francisco_informantes

IGLE-WORDS v MULTI-WORD TERMS v/

reference corpus: Portuguese Web 2011 (ptTenTen11)

Word Word

inf iscola
mermar poblema
prantar chifrudo
étro gracas
fica vinheram
cé bucado
otra tamo

Fonte: Tela do programa Sketch Engine.
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Figura 4 — Lista de palavras agrupadas (Multi-word terms)

Word

mao de vaca
pa gente

né cego

pa porto velho
pa porto

olho gordo

rio mucuim

pé de boi
gente tava

pa manaus

KEYWORDS

SINGLE-WORDS +*

PA_S&o Francisco_informantes

MULTI-WORD TERMS ~

° reference corpus: Portuguese Web 2011 (ptTenTen11)

Word

pessoa pa
corpus cristo

pa rua

porto velho

zero virgula zero
reais o quilo
virgula zero
capim santo
prisac de ventre

zero virgula

Fonte: Tela do programa Sketch Engine.

Diferente do que ocorre quando se analisa somente o corpus de estudo, o

programa ao realizar a comparagao de dois corpora nao apresenta de forma

explicita a frequéncia, sendo necessario clicar na pontuagao “...” para verificar o

numero de ocorréncias a partir da ferramenta concordance. Esta, no que l|he

concerne, apresenta o CQL para fornecer informacgdes sobre critérios de pesquisa e

contagem de frequéncia (incluindo frequéncia por milhdo e porcentagem de todo o

corpus). O Details mostra em linhas as informagdes sobre os arquivos. Ha também o

left context, palavra (token) localizada a esquerda, a palavra-chave no contexto

(KWIC) e o Rigth context, palavra (token) localizada a direita. A Figura 5 mostra

como as informacgdes sao apresentadas pelo programa.
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Figura 5 — Ferramenta Concordance

C O N CO RDAN CE PA_S&o Francisco_informantes e @ B 2
simple inf « 2,648 Q % =@ @& 2 = = ® B - M@ Kkwc~ + O T
35,006.32 per million tokens = 3.5% o
[ Details Left context ~ KWIC Right context
O doc#0 « 01HSSM3 <s=Informante: Bom dial=/s><s=  Inf - E sim_</s><s=A minha 'qui dentro & bem divertida né? que a ¢
: O doc#0 » 01HSSM3... aqui é bem pdca e a gente tem que segurd como pode.</s=<s=  Inf .. Bem/bem praticamente n&o... mas eu ainda tenho algumas m
: O doc#0 « 01HSSM3... </5=<s=Bem dificultoso na época que eu cheguei aqui.</s><s>  Inf . Ja.</5=<s>Sem divida </s><5>Até porque quando eu chegue
() «+ 4 doc#0  01HSSM3. . i=<s=Eu amei muito e parabeniza esse local num tem?</s=<s>  Inf Boa pergunta </s=<s=Eu nunca parei assim pra pesquisa por

Fonte: Tela do programa Sketch Engine.

No processo de comparagao entre o corpus de estudo e o corpus de

referéncia, o préprio programa seleciona as palavras-chave (Keywords),
considerando as frequéncias que sao estaticamente diferentes (maiores ou
menores) do que as frequéncias das mesmas palavras no corpus de referéncia.
Sendo assim, € produzida uma lista com as diferengas mais significativas de

palavras-chave dentro do corpus de estudo, conforme a Figura 6.

Figura 6 — Lista de palavras-chave gerada na comparagao entre o corpus de
estudo e o corpus de referéncia

keywords_user_andrezamarciao_pa sao_francisco_informantes_20220429144623 - Excel (Falha na Ativagdo do Produto)

Arquivo JEVICIUGEM Inserir  LayoutdaPégina  Formulas  Dados  Revisio  Babir QO quevocé deseja fazer.

= 3{, Recortar

3 AutcSora = A
A

m e
. Jer B .5 . B e O
EECUW[‘ Calibri " > EF Quebrar Texto Automaticamente  Geral _ E;J E@ i EE‘X EEE @Pme"chep
e 1137151804 22 2EE Bt 8% 5 (s o o g

firea de Transferéncia 3 “onte Alinhamento Nimero 3 Estilo Células Edigo A

Al M fe | academic use only v
A . B C D E L F L6 [ H ) K

1 |academic use only | L
2 |method name: extract_keywords
3 |corpus: iao/pa_sao_francisco_
4 | subcorpus: -
5 |lem Frequency (focus)  Frequency (reference)  Relative frequency (focus) Relative frequency (reference) Score
b | 2646 5850 38006,32031 1,26548 16776,72
7 |mermar 104 1082 1781,09741 0,22541 145429
8 |prantar 92 313 1321,45935 0,06771) 1238,595
9 |dtro 68 49 976,73083 0,0106 967,475
10 | ficd 58 325 833,00393 0,0703 779,305
11 e 115 6076 1651,82422 131437 714158
12 |dtra 39 3 560,18384 (,00724 557,206
13 |guarand m 10314 175237 223114 542,648

Fonte: Programa Sketch Engine.

Com a utilizagdo do Sketch Engine e também das ferramentas disponiveis
pelo programa foi possivel verificar as unidades lexicais que foram mais importantes
(mais frequentes) e quais foram as secundarias (menos frequentes) em uma infinita

possibilidade de combinagdes lexicais. Logo, a organizacdo e as analises que
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envolveram os campos lexicais se encontram fundamentadas nas informagdes
extraidas do uso real do léxico em diferentes corpora.

Segundo Sardinha (2009, p. 91), as palavras-chave podem ser classificadas
em dois tipos: “As positivas s&o aquelas cuja frequéncia no corpus de estudo é
maior do que no corpus de referéncia, ao passo que as negativas sdo aquelas cuja
frequéncia € menor no corpus de estudo”. Para efeitos de selecdo de lexias, até o
momento, as palavras-chave negativas podem ser mais uteis do que as positivas
para um estudo, pois, se percebe, por exemplo, que as lexias prantar e guarana
apresentam um nivel de significancia relevante para o campo lexical do trabalho.
Chega-se a essa interpretacéo devido a selegcdo das palavras-chave selecionadas
dentro do corpus de estudo apresentar diferenca significativa (maior ou menor) em

relacao ao corpus de referéncia. Para Sardinha (2009, p. 91)

O caélculo do que chamamos de ‘maior’ e ‘menor’ é feito pelo programa por
meio de testes estatisticos como o qui-quadrado e o log-likelihood, que
comparam a frequéncia de cada palavra no corpus com sua frequéncia no
corpus de referéncia (caso a palavra em questdo nao exista no corpus de
referéncia sua frequéncia sera zero).

O pesquisador deve estar atento a leitura realizada pelo programa,
principalmente, quando se tratar de um corpus oral, pois, sabe-se que a modalidade
oral da lingua apresenta muitas variacbes e pode ocorrer que, ao comparar dois
corpora, tais variagbes nao sejam encontradas em ambos. Isso pode gerar a
problematica de andlise das formas tipicamente dialetais como tiséra e teséra, no
corpus de estudo, e tesoura, no corpus de referéncia. Por isso, uma alternativa seria
confirmar manualmente nos corpora a ocorréncia das variagoes.

Apoés a etapa de selecdo das palavras-chave geradas de forma
semiautomatica pelo programa Sketch Engine, cabe ao pesquisador considerar os
objetivos da pesquisa para selecionar as palavras-chave e analisa-las (Sardinha,
2009). Por exemplo, no Quadro 5, destacam-se alguns fenébmenos de variagao
linguistica selecionados pelo programa no corpus oral do PA S&o Francisco,

considerando as diferentes origens dos sujeitos-agentes.
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Quadro 5 — Variacao das lexias e naturalidade dos assentados

Lexias Tipo de variacido Naturalidade dos assentados
1. a) dificuldade ~ Fonético-fonoldgico a) PI/MT/ES/RO/PE/MT/MA/SC
b) dificulidade b) MS
2, a) igarapé ~ Fonético-fonoldgico a) MT/RO/PE/MS/PI/SC/SP/ES
b) garapé b) ES/RO/PE/SP/MT
3. a) estilingue ~ Fonético-fonoldgico a) RO/MT/SP/SC/PI/IMA/MS
b) istilingue b) MS/PE/ES/MT/MA
4. a) baladéra ~ Fonético-fonoldgico a) RO/PI/MA
b) baladeira b) RO

Fonte: elaborado pelas autoras.

Com esses dados, foi possivel perceber que as lexias selecionadas pelo
Sketch Engine s&o representativas do ponto de vista social e cultural dos
sujeitos-agentes. No caso de dificuldade e dificulidade, exemplos apresentados em
1(a) e 1(b), houve referéncia ao periodo de acesso ao PA Sao Francisco durante o
inverno amazénico (entre os meses de dezembro e maio), sendo praticamente
intrafegavel nessa época do ano. Em 2(a) e 2(b), os sujeitos-agentes citam os
igarapés existentes no PA como fonte essencial para consumo proprio e cultivo de
culturas, bem como servem de orientacdo para a localizagdo de residéncias. Os
exemplos 3(a), 3(b), 4(a) e 4(b) fazem referéncia ao brinquedo feito de uma forquilha
e duas tiras de borracha, muito presente na infancia da maioria dos sujeitos-agentes.

A partir do Quadro 5, foi possivel verificar a dinamicidade do léxico e de que
ele transpassa barreiras geograficas. O Iéxico é aberto e infinito, e os assentados do
PA Sao Francisco apresentam uma variagao entre si no uso das lexias. No entanto,
essa variagdo nao impede ou interfere no processo comunicativo

(intercompreensao) desses falantes. Segundo Villalva e Silvestre (2014, p. 23):

Procurar conhecer o 1éxico de uma lingua a partir do conhecimento do Iéxico
dos falantes implica compreender o que se passa nessa dimensao. O Iéxico
de cada falante, que é também chamado de léxico mental, depende da sua
apropriagdo dos estimulos lexicais a que é exposto, e, portanto, variara
muito em fungdo da sua experiéncia linguistica individual, do que ouve, do
que &, do que fala e do que escreve. Um individuo n&o é falante de uma
dada lingua porque nasceu e cresceu no pais onde essa € a lingua oficial,
mas porque esses foram os dados linguisticos a que foi exposto, enquanto
membro de uma dada comunidade, crucialmente nos seus primeiros anos.

O uso variado das lexias pelos assentados representa um incentivo a
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ampliagdo do seu préprio repertério lexical individual, resultando em uma rede de
conhecimentos construida e atualizada de acordo com o processo comunicativo
coletivo. Além disso, mobiliza os conhecimentos prévios que eles ja possuem sobre
a lingua e o Iéxico.

Desse modo, afirmamos que o uso da lingua pelos sujeitos-agentes do PA
Sao Francisco e os fendbmenos linguisticos encontrados ndo ocorrem de forma
aleatdria, visto que reflete a sua experiéncia linguistica individual, que € moldada por
uma variedade de fatores linguisticos, sociais e culturais. Por isso, o pesquisador
deve examinar os dados em busca dos possiveis fatores que influenciam um
determinado padrdo ou variedade da lingua. Portanto, embora o Sketch Engine
auxilie na leitura e na selegcdo lexical de um corpus oral, acreditamos que os
caminhos para uma analise linguistica com o auxilio de programas computacionais
devem envolver outras questbes, como: diferentes abordagens teoricas,
consideragao dos aspectos linguisticos e extralinguisticos da lingua, a experiéncia
do pesquisador com a lingua e/ou variedade a ser estudada e também do objetivo

de cada pesquisa.

Consideragoes finais

A partir do aporte metodolégico da LC e do auxilio do programa Sketch
Engine foi possivel descrever os processos de processamento e selegao lexical do
corpus oral do PA Sao Francisco, considerando um estudo comparativo entre o
corpus de estudo e o corpus de referéncia, o Portugués Web 2011 (pt TenTen11).

Nesse percurso, também houve a possibilidade de conhecer a importancia
das ferramentas do Sketch Engine, como a Concordance, Wordlist e Keywords, na
identificacdo de palavras-chave e na contextualizacdo do léxico encontrado no
corpus de estudo. Ressalta-se que a selecdo de palavras-chave nao ocorreu de
forma aleatdria, mas baseada em diferencas estaticamente significativas de
frequéncia entre os dois corpora e chamando a atencao para as variagoes dialetais
na analise de um corpus oral.

Com isso, propde-se que a LC e o Sketch Engine oferecem um caminho para

formas de analise acerca dos estudos lexicais, bem como outros niveis de analise
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linguistica, incluindo o Iéxico e a semantica. A utilizacdo desse aparato e as
ferramentas computacionais facilitam a identificacdo dos padrdes e/ou tendéncias de
uma lingua, ou uma variedade linguistica, mas, cabe sempre ao pesquisador, saber
utiliza-las e aplica-las de acordo com cada objetivo de pesquisa linguistica.

Dessa forma, espera-se que essa visdo abrangente sobre o processo de
constituicdo e processamento de dados para analise de um corpus de estudo
contribua para o enriquecimento da compreensao do Iéxico e das possibilidades de
uso da lingua realizada por diferentes sujeitos-agentes em diferentes contextos

geograficos e culturais.
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